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Contexte et problématique
● Types de noms de rues variés (e.g., rue de la liberté, rue Louise Michel, 

rue de la gare) [1]
→ Comment étudier les noms de rues sur une région ou un pays ?

● Challenges
– Déduplication afin de détecter les noms équivalents [2]
– Classification afin de catégoriser les noms (e.g., personnes, lieu)

[1] Dominique Badariotti. Les noms de rue en géographie. plaidoyer pour une recherche sur les 
odonymes. In Annales de Géographie, t. 111, n°625, 2002., 2002

[2] Christen, P. (2012). The data matching process. In Data matching (pp. 23-35). Springer, Berlin, 
Heidelberg. 
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Aperçu de notre proposition
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Aperçu de notre proposition
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Aperçu de notre proposition
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Déduplication - Données
● Fichier FANTOIR 

– 9 millions d’entrées
– 1 Go (décompressé)

● Modélisation et migration 
des données dans une base 
de données Postgresql
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Déduplication - Blocking

● Création de blocs de noms de rues à comparer plus finement

● Solution choisie
– Clé de blocking = présence d’un mot commun
– Prétraitements pour optimiser les résultats
– Ex : « De Gaulle » et « Ch de Gaulle » → « Gaulle » en commun

                  →gaulle : [« De Gaulle », « Ch de Gaulle »] 
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Déduplication - Appariement

Détection de noms de rues en 
doublon
– utilisation de 3 mesures de similarité 

terminologiques (Levenshtein, Jaro-
Winkler et Jaccard) et 1 combinaison

– Différentes configurations 
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Déduplication – Évaluation de la qualité

● Expérimentations sur un jeu de données expertisé 
manuellement (850 correspondances)

Résultats de chaque mesure avec les seuils permettant d’obtenir la meilleure f-mesure.
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Déduplication – Évaluation du blocking
● Expérimentations sur un jeu de données expertisé 

manuellement (800 correspondances)

Résultats de chaque mesure avec et sans blocking
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Classification - Taxonomie
● Catégorisation des rues [1]

– 13 classes
– 45 sous-classes

[1] Dominique Badariotti. Les noms de rue en géographie. plaidoyer pour une recherche sur les 
odonymes. In Annales de Géographie, t. 111, n°625, 2002., 2002
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Classification - Expertise
● Utilisation de Wikidata

– Correspondances entre les classes de la taxonomie et les types 
Wikidata

– Nature > montagne → wdt::Montagne, wdt::Sommet, wdt::Volcan

● Utilisation du blocking
– Utilisation de noms de rues contenant les mots les plus fréquents
– Nature > trou → « fosse », « creux »

● 2302 exemples annotés
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Classification - Méthodes

● 19 critères utilisés (nom de la rue, nature de la voie, 
longueur, ...)

Les différentes approches utilisées pour la classification



 
14

Classification - Expérimentation

Résultats de la classification parmi toutes les classes (gen-classes) avec différents 
classifiers et deux ensembles de critères
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Classification - Expérimentation

Résultats de la classification en binaire sur les classes (bin-classes) avec le classifier 
LinearSVC et tous les critères
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Développement d’une application web
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Développement d’une application web
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Conclusion
● Analyse des noms de rues en France

– Détection des noms de rues équivalents → ~80% de f-mesure, blocking performant
– Catégorisation des noms de rues → ~70% de prédiction correcte
– Interface de présentation des résultats par niveau géographique 

● Perspectives d’amélioration
– Tests avec d’autres combinaisons de mesures pour la déduplication
– Utilisation du multi-classes pour la prédiction
– Représentation cartographique sur l’interface et enrichissement avec d’autres 

statistiques
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20Critères principaux utilisés pour la classification

Annexe – Critères de classification
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Annexe – Résultats classification
● Méthode gen-classes, avec LinearSVC et tous 

les critères : 0.77 d’exactitude
● Méthode gen-sc avec LinearSVC et tous les 

critères : au mieux 0.8 d’exactitude

Résultats de la classification parmi toutes les sous-classes d’une classe (gen-sc) avec le 
classifier LinearSVC et tous les critères


